
APLICACIÓN DE TÉCNICAS DE DATA 

MINING PARA CLASIFICAR 

COLECCIONES DE DOCUMENTOS 

Sebastian Ortiz, WIlfrido Inchaustti, Marcial Cohene 1 



CASO DE ESTUDIO 

 Archivo Nacional de 

Asunción 

 Organización 

 Access to Memory 

(AtoM) 

 Registros 

 Secciones de Interés 

 Río Branco 

 Historia 
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ARQUITECTURA DEL SISTEMA 
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FLUJO DE DATOS 

12 



SELECCIÓN DE TÉCNICAS 

 Preprocesamiento 

 Filtrado 

 Palabras de Parada 

 Derivaciones 

 Poda 

 Bolsa de Palabras 
 TF-IDF 

 PCA 

 Métrica de Similitud 

 Similitud Coseno 

 Técnicas de Agrupamiento 

 K-means 

 Agrupamiento Espectral 13 



MODELOS DESARROLLADOS 
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ESQUEMA GENERAL 
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AGRUPAMIENTO GENERADO 
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SECCIÓN RÍO BRANCO 

 Preprocesamiento: 

 Cantidad de documentos digitalizados: 1.023. 

 Promedio de Palabras: 85. 

 TF-IDF (Frecuencia de palabras con respecto a la 

colección): 0,51. 

 PCA: 0%, 10%, 20%, 40%, 60%, 80%, 90%. 

 

 Selección de k, a través del Índice Silueta: 
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SECCIÓN RÍO BRANCO  

K-MEANS 
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SECCIÓN RÍO BRANCO 

AGRUPAMIENTO ESPECTRAL 
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SECCIÓN HISTORIA 

 Preprocesamiento 

 Cantidad de documentos: 4.368. 

 Promedio de Palabras: 34. 

 TF-IDF: 0,9. 

 PCA: 0%, 10%, 20%, 40%, 60%, 80%, 90%. 

 

 Selección de k, a través del Índice Silueta: 
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SECCIÓN HISTORIA 

K-MEANS 
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SECCIÓN HISTORIA 

AGRUPAMIENTO ESPECTRAL 
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ANÁLISIS DE RESULTADOS 

 Índice Silueta 

 Índice Calinski-Harabasz 

 Índice Dunn 
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ANÁLISIS DE RESULTADOS 

 Sección Rio Branco K-means 
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VISUALIZACIÓN 
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ANÁLISIS DE RESULTADOS 

 Sección Rio Branco Agrupamiento Espectral 
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VISUALIZACIÓN 
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ANÁLISIS DE RESULTADOS 

 Sección Historia K-means 
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VISUALIZACIÓN 
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ANÁLISIS DE RESULTADOS 

 Sección Historia Agrupamiento Espectral 
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VISUALIZACIÓN 
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ETIQUETAMIENTO DE CLUSTERS 

 Palabras Clave 

 la palabra debería ser relevante en el cluster en 

comparación a otras palabras en el cluster. 

 la palabra debería ser relevante en el cluster en 

comparación a su frecuencia en toda la colección. 

 Frecuencia 
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SECCIÓN RÍO BRANCO 

AGRUPAMIENTO ESPECTRAL CASO 6 

 

 

 

 

 

 

 

Word Cloud Cluster 0 

35 



SECCIÓN RÍO BRANCO  

AGRUPAMIENTO ESPECTRAL CASO 6 
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Word Cloud Cluster 1 



SECCIÓN RÍO BRANCO 

AGRUPAMIENTO ESPECTRAL CASO 6 
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Word Cloud Cluster 2 



PALABRAS CLAVE SECCIÓN RÍO BRANCO 
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PALABRAS CLAVE SECCIÓN HISTORIA 
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CONCLUSIONES 

 Efectividad de los modelos propuestos, donde el 

Agrupamiento Espectral es ligeramente superior al 

K-means. 

 Desarrollo de un modelo capaz de predecir los 

clusters para documentos a ser agregados a una 

Sección existente. 

 Generación de palabras clave para el etiquetado de 

clusters. 

 Juicio de Expertos determinó un alto grado de 

relación entre documentos. 

 Margen para introducir mejoras. 
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APORTES A LA CIENCIA 

 Comprobación y validación de técnicas k-means y 

agrupamiento espectral para el agrupamiento de 

documentos históricos y/o sin previa clasificación. 

 Metodología de trabajo de alta modularidad. 

 Alternativas para distintos escenarios. 
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APORTES AL ARCHIVO NACIONAL DE 

ASUNCIÓN 

 Facilitar las tareas de los investigadores 

 Facilitar las tareas de digitalización y 

mantenimiento del sistema archivístico 
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TRABAJOS FUTUROS 

 Integración con AtoM. 

 Variaciones en las técnicas de agrupamiento. 

 Aplicación de técnicas con énfasis en semántica y 

ontología. 

 Variaciones en la predicción de clusters para 

nuevos documentos. 

 Extensión del análisis a otros tipos de documentos. 
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MUCHAS GRACIAS! 
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